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ABSTRAK

Mulut menjadi salah satu parameter penentu kesehatan tubuh. Di dalam mulut
terdapat gigi dan lidah yang sangat rentan terhadap berbagai penyakit. Sebelumnya
banyak penelitian yang melakukan klasifikasi untuk gigi maupun lidah
menggunakan algoritma CNN. Namun belum ada penelitian yang melakukan
klasifikasi dengan menggabungkan dataset penyakit gigi dan lidah. Oleh karena itu,
penelitian ini berfokus pada klasifikasi penyakit gigi dan lidah dengan teknik
transfer learning menggunakan arsitektur CNN model VGG16, VGG19, ResNet50.
Tujuan utama penelitian ini untuk membandingkan ketiga model guna menemukan
hasil kinerja model paling optimal dalam menangani kasus terkait. Berdasarkan
hasil penelitian yang telah dilakukan, akurasi terbaik diperoleh pada skenario
dengan data yang telah diaugmentasi dan model yang dilatih menggunakan 75
epoch. Dimana model VGG16 mencapai akurasi 94%, VGG19 dengan akurasi

sebesar 93%, dan ResNet50 akurasi mencapai 94%.

Kata Kunci: CNN, VGG, ResNet50, Gigi, Lidah



ABSTRACT

The mouth is one of the parameters that determine the health of the body. In
the mouth there are teeth and tongue which are very vulnerable to various diseases.
Previously, many studies have done classification for teeth and tongue using the
CNN algorithm. However, there is no research that classifies by combining dental
and tongue disease datasets. Therefore, this research focuses on the classification
of dental and tongue diseases with transfer learning techniques using CNN
architecture models VGG16, VGG19, ResNet50. The main purpose of this research
is to compare the three models to find the most optimal model performance results
in handling related cases. Based on the results of the research that has been done,
the best accuracy is obtained in scenarios with data that has been augmented and
models trained using 75 epochs. Where the VGG16 model achieved 94% accuracy,
VGG19 with 93% accuracy, and ResNet50 accuracy reached 94%.

Keywords: CNN, VGG, ResNet50, Teeth, Tongue
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