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ABSTRAK

Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan model klasifikasi dokumen berita
berbahasa Indonesia menggunakan Recurrent Neural Network (RNN). Dengan
kemajuan teknologi informasi dalam satu dekade terakhir, media online telah
menjadi sumber informasi utama bagi masyarakat, yang mengakibatkan perlunya
mekanisme yang efisien untuk mengelola dan mengklasifikasikan konten berita
yang terus bertambah setiap hari. Teknologi pembelajaran mesin, khususnya RNN,
menjadi sangat penting dalam mengklasifikasikan dokumen berita berbahasa
Indonesia karena kemampuannya dalam mempelajari ketergantungan waktu pada
data sekuensial. Namun, RNN seringkali mendapatkan akurasi yang rendah dan
cenderung mengalami overfitting. Hal ini disebabkan oleh kondisi data sampel yang
tidak terkontrol dan jumlah dataset yang terbatas. Oleh karena itu, penelitian ini
bertujuan untuk meningkatkan akurasi RNN melalui augmentasi data untuk
menurunkan kemungkinan overfitting. Penelitian ini melibatkan beberapa tahapan
utama, yaitu pengumpulan data melalui teknik scraping dari portal berita
Kompas.com, preprocessing teks yang mencakup pembersihan, penyaringan,
stemming, dan tokenisasi, augmentasi data menggunakan Back Translation, serta
pelatihan model RNN. Augmentasi data dilakukan untuk mengatasi
ketidakseimbangan kelas dalam dataset dan meningkatkan akurasi model.
Augmentasi dengan Back Translation menghasilkan variasi data yang lebih kaya
dan membantu model dalam mengenali pola-pola yang lebih beragam, sehingga
mengurangi overfitting dan meningkatkan kualitas data secara keseluruhan. Hasil
penelitian menunjukkan bahwa model RNN yang dilatih dengan augmentasi data
menghasilkan peningkatan kinerja yang signifikan dibandingkan dengan metode
konvensional seperti Naive Bayes Classifier. Model RNN tanpa augmentasi
mencapai akurasi 92%, sementara model RNN dengan augmentasi data mencapai
akurasi 96%. Peningkatan ini juga terlihat pada metrik evaluasi lainnya seperti
precision, recall, dan F1-Score. Penelitian ini tidak hanya memperkuat literatur
dalam bidang klasifikasi teks tetapi juga membuka peluang untuk aplikasi teknik
deep learning dalam berbagai aspek penelitian dan pengembangan sistem informasi
berbasis teks. Teknik augmentasi yang digunakan menunjukkan kontribusi
signifikan dalam membantu  model RNN untuk mengidentifikasi dan
mengklasifikasikan kategori berita dengan lebih tepat dan efisien. Selain itu,
penelitian ini diharapkan dapat memberikan kontribusi signifikan bagi
pengembangan sistem otomatisasi klasifikasi berita yang lebih canggih dan adaptif
terhadap kebutuhan informasi masyarakat Indonesia.

Kata Kunci : Recurrent Neural Network, Back Translation, Augmentasi Data,
Klasifikasi Teks, Klasifikasi Berita.
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ABSTRACT

This study aims to develop a classification model for Indonesian news documents
using Recurrent Neural Network (RNN). With the advancement of information
technology over the past decade, online media has become the primary source of
information for society, necessitating efficient mechanisms to manage and classify
the ever-growing content. Machine learning technology, especially RNN, is crucial
for classifying Indonesian news documents due to its ability to learn temporal
dependencies in sequential data. However, RNNs often achieve low accuracy and
tend to overfit. This issue arises from uncontrolled sample data conditions and
limited dataset sizes. Therefore, this study aims to improve RNN accuracy through
data augmentation to reduce the likelihood of overfitting. This research involves
several main stages, including data collection through scraping techniques from
the Kompas.com news portal, text preprocessing that includes cleaning, filtering,
stemming, and tokenization, data augmentation using Back Translation, and RNN
model training. Data augmentation is performed to address class imbalance in the
dataset and enhance model accuracy. Augmentation with Back Translation
produces richer data variations and helps the model recognize more diverse
patterns, thus reducing overfitting and improving overall data quality. The results
show that the RNN model trained with data augmentation significantly improves
performance compared to conventional methods like the Naive Bayes Classifier.
The RNN model without augmentation achieved an accuracy of 92%, while the RNN
model with data augmentation achieved an accuracy of 96%. This improvement is
also reflected in other evaluation metrics such as precision, recall, and F1-Score.
This research not only strengthens the literature in the field of text classification
but also opens up opportunities for applying deep learning techniques in various
aspects of text-based research and information system development. The
augmentation technique used shows significant contributions in helping the RNN
model to more accurately and efficiently identify and classify news categories.
Furthermore, this study is expected to make a significant contribution to the
development of more advanced and adaptive automated news classification
systems.

Keywords: = Recurrent Neural Network, Back Translation, Data Augmentation,
Text Classification, News Classification.
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