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ABSTRAK

Ujaran kebencian adalah perlakuan kebencian atau perundungan secara daring,
Tindakan penyerangan, penghinaan, atau menyakiti orang lain secara berulang-
ulang yang terjadi di media sosial, contoh kasus yaitu Twitter. Twitter merupakan
salah satu media pertukaran informasi yang mudah penggunaannya dan sangat
popular, twitter pun salah satu media sosial yang banyak digunakan Indonesia
karena memiliki persebaran informasi yang sangat cepat. . Penelitian ini
mengusulkan mengidentifikasi ujaran kebencian dari -media sosial berbahasa
Indonesia dengan menggunakan pendekatan hybrid deep learning. Kombinasi
recurrent neural network(RNN) dan long short term memor. RNN dapat memetan
urutan vector masukan berukuran tetap ke komponen vector tersembunyi LSTM
diimplementasikan dengan mempertimbangkan komponen pertumbuhan vector
gradien yang mungkin ada di RNN Langkah-langkah yang dilakukan meliputi
preprocessing, pemodelan, implementasi, dan evaluasi. Dataset yang digunakan
berasal dari. Bahasa Indonesia yang berjumlah 13158, dataset tersebut merupakan
dari Kaggle, dataset di bagi menjadi dua jelas yaity tweet dan ujaran kebencian.
Hasil dari evaluasi menunjukkan model yang di usulkan menghasilkan f-measure
sebesar 86%.

Kata kunci : klasifikasi, hybrid deep learning, ujaran kebencian.



ABSTRACT

Hate speech is hate speech or online bullying, repeated acts of attacking, insulting
or hurting other people that occur on social media, an example of which is Twitter.
Twitter is a medium for exchanging information that is easy to use and very popular.
Twitter is also one of the social media that is widely used in Indonesia because it
spreads information very quickly. . This research proposes identifying hate speech
from Indonesian language social media using a hybrid deep learning approach.
Combination of recurrent neural network(RNN) and long short term memory. RNN
can map fixed-sized input vector sequences to hidden vector components. LSTM is
implemented by considering gradient vector growth components that may exist in
the RNN. The steps taken include preprocessing, modeling, implementation, and
evaluation. The dataset used comes from. There are 13,158 Indonesian languages,
the dataset is from Kaggle, the dataset is divided into two categories, namely tweets
and hate speech. The results of the evaluation show that the proposed model

produces an f-measure of 86%.

Keywords: classification, hybrid deep learning, hate speech.
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