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Abstrak

Kanker Kulit merupakan salah satu jenis kanker yang angka kejadiannya terus
meningkat di seluruh dunia. Deteksi dini dan akurat sangat penting untuk meningkatkan
peluang kesembuhan. Pada penelitian ini, mengembangkan sebuah sistem berbasis
Convolutional Neural Network (CNN) dengan menggunakan arsitektur ResNet-50 untuk
segmentasi dan klasifikasi gambar citra kanker kulit. Metode ini dipilih karena ResNet-50
memiliki kemampuan dalam mengatasi masalah degradasi akurasi pada jaringan yang sangat
dalam melalui penggunaan residual learning. Penelitian ini melibatkan beberapa tahap utama,
yaitu pengumpulan dan preprocessing data, pelatihan model CNN dengan arsitektur ResNet-
50, serta evaluasi performa model. Data yang digunakan diambil dari Kaggle “Melanoma Skin
Cancer Dataset Of 10000 Images” memiliki data sebanyak 10615 gambar didalamnya dibagi
menjadi 2 kelas yaitu citra Malignant dan Benign. Preprocessing data meliputi augmentasi
gambar dan normalisasi untuk meningkatkan kualitas data dan kinerja model. Hasil evaluasi
menunjukkan bahwa model yang dikembangkan mampu mencapai akurasi tinggi dalam
segmentasi dan klasifikasi gambar citra kanker kulit. Model ResNet-50 yang dilatih dalam
penelitian ini berhasil mencapai akurasi sebesar 92.00%, precision 92%, recall 92%, dan F1-
score 92% pada dataset pengujian. Temuan ini menunjukkan bahwa pendekatan berbasis CNN
dengan arsitektur ResNet-50-efektif untuk tugas segmentasi dan klasifikasi kanker kulit, dan
memiliki potensi besar untuk diterapkan dalam sistem diagnostik berbasis komputer di bidang

medis.

Kata kunci: CNN, ResNet-50, Kanker Kulit, Klasifikasi, Segmentasi



Abstract

Skin cancer is a type of cancer whose incidence continues to increase throughout the
world. Early and accurate detection is very important to increase the chances of recovery. In
this research, we developed a Convolutional Neural Network (CNN) based system using the
ResNet-50 architecture for image segmentation and classification of skin cancer images. This
method was chosen because ResNet-50 has the ability to overcome the problem of degradation
of accuracy in very deep networks through the use of residual learning. This research involves
several main stages, namely data collection and preprocessing, training a CNN model with the
ResNet-50 architecture, and evaluating model performance. The data used was taken from
Kaggle "Melanoma Skin Cancer Dataset Of 10000 Images" which has data for 10615 images
which are divided into 2 classes, namely Malignant and Benign images. Data preprocessing
includes image augmentation and normalization to improve data quality and model
performance. The evaluation results show that the developed model is able to achieve high
accuracy in image segmentation and classification of skin cancer images. The ResNet-50 model
trained in this research succeeded in achieving an accuracy of 92.00%, precision of 92%, recall
of 92%, and F1-score of 92% on the test dataset. These findings demonstrate that the CNN-
based approach with ResNet-50 architecture is effective for skin cancer segmentation and
classification tasks, and has great potential for application in computer-based diagnostic

systems in the medical field.

Keywords: CNN, ResNet-50, Skin Cancer, Classification, Segmentation
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