IMPLEMENTASI METODE MACHINE LEARNING UNTUK
KONTEN TEKS EMOSI

Sebagai Persyaratan Guna Meraih Gelar Sarjana
Teknik Elektro Universitas Muhammadiyah Malang

Disusun oleh:

Adil Satriyo Hutomo
201710130311141

JURUSAN ELEKTRO
FAKULTAS TEKNIK
UNIVERSITAS MUHAMMADIYAH MALANG
2024



LEMBAR PERSETUJUAN

IMPLEMENTASI METODE MACHINE LEARNING UNTUK KONTEN
TEKS EMOSI

Diajukan Untuk Memenuhi Persyaratan Guna Meraih Gelar Sarjana (S1)

Teknik Elektro Universitas Muhammadiyah Malang

Disusun Oleh :

Adil Satriyo Hutomo

Diperiksa dan Disetujui Oleh :

Pembimbing I, Pembimbing 11,

Dr. Ir. Lailis Svafaah, M.T. Merinda Lestandy, S.Kom., M.T.
NIDN: 0721106301 NIDN: 0703039302

i



LEMBAR PENGESAHAN

IMPLEMENTASI METODE MACHINE LEARNING UNTUK KONTEN

TEKS EMOSI

Diajukan Untuk Memenuhi Persyaratan Guna Meraih Gelar Sarjana (S1)
Teknik Elektro Universitas Muhammadiyah Malang

Disusun oleh ;

Adil Satriyo Hutomo
201710130311141

Tanggal Ujian : 6 Juli 2024
Periode Wisuda : 4

Distujui Olgh:

1. Dr. Ir. Lailis gg aah, M.T (Pembimbing I)
NIDN: 0721 106?0

2. Merinda Lestand§ S.Kom., M.T (Pembimbing II)
NIDN: 0703039, ‘

3. Ir. MuyManfthad Irfan, M.T. ' (Penguyji I)

4. Ilham (Pak@ava, S.T., M.Tr.T. (Penguji 1)
NIDN:\07]17018801

Mengetahui,
Ketua Jurusan Teknik Elektro

Klusn Hidavat, S.T,. M.T.
NIDN: 6723108202

111



LEMBAR PERNYATAAN

Yang bertanda tangan dibawah ini

Nama : Adil Satriyo Hutomo
Tempat/Tgl. Lahir : Nganjuk/07-07-1999
NIM :201710130311141

Fakultas / Jurusan : TEKNIK/TEKNIK ELEKTRO

Dengan ini saya menyatakan bahwa Tugas Akhir saya dengan judul
“IMPLEMENTASI METODE MACHINE LEARNING UNTUK KONTEN
TEKS EMOSI” beserta seluruh isinya adalah karya saya sendiri dan bukan
merupakan karya tulis orang lain, baik sebagian maupun selumhnya, kecualidalam

bentuk kutipan yang telah disebutkan sumbernya.

Demikian surat pernyataan ini saya buat dengan sebenar-benarnya. Apabila
kemudian ditemukan adanya pelanggaran terhadap etika keilmuan dalam karya
saya ini, atau klaim dari pihak lain terhadap keaslian karya saya ini maka saya siap

menanggung segala bentuk resiko / sanksi yang berlaku.

Malang, 7 Juli 2024

Yang membuat pernyataan,

b Swﬂ RIBU RUPIAH
Vo _

Mengetahui,
Pembimbing I Pembimbing II
y r
Dr. Ir. Lailis Syafaah, M.T. Merinda Lestandy, S.Kom., M.T.

NIDN: 0721106301 NIDN: 0703039302

v



ABSTRAK

Tujuan dari penelitian ini adalah untuk menganalisis dan mendeteksi emosi
dalam teks dengan menggunakan model CNN-BiLSTM yang ditingkatkan dengan
mekanisme attention. Penemuan menunjukkan bahwa model CNN-BiLSTM dapat
menangkap konteks masa lalu dan masa depan dalam teks, yang membuat
pemahaman kita tentang konten emosional menjadi lebih baik. Dengan kombinasi
CNN dan BiLSTM, model dapat mempelajari representasi semantik kata-kata dan
ketergantungan dalam kalimat dengan lebih baik. Selain meningkatkan kemampuan
model untuk mendeteksi emosi, penambahan lapisan perhatian meningkatkan bobot
kata-kata yang relevan. Mekanisme ini juga menunjukkan bagian teks yang paling
memengaruhi keputusan model. Model ini berhasil mengklasifikasikan tujuh label
emosi: kesedihan, kemarahan, kegembiraan, ketakutan, cinta, dan neutral. Label
"neutral” memungkinkan model mengidentifikasi teks yang tidak menunjukkan
emosi yang kuat, membuat analisis lebih menyeluruh. Penggunaan CNN-BIiLSTM
dengan attention menunjukkan akurasi tinggi dalam mendeteksi emosi pada dataset
deteksi emosi. Ini lebih baik daripada beberapa metode deteksi emosi terbaru
seperti CNN, LSTM, SVM, dan Naive Bayes. Untuk mengevaluasi kinerja model,
metrik seperti akurasi, presisi, recall, dan skor F1 digunakan. Model menunjukkan
akurasi tinggi pada data pelatihan, mencapai 94,30% dengan ukuran batch 32 dan
91,05% dengan ukuran batch 64. Penelitian ini memiliki dampak yang signifikan
pada bidang yang berbeda, seperti kesehatan mental dan analisis media sosial,
karena memberikan pemahaman yang lebih baik tentang preferensi, pendapat, dan

preferensi individu.

Kata Kunci : Deteksi Emosi, CNN-BiLSTM, Mekanisme Attention, Analisis Teks,

Pembelajaran Mendalam, Natural Language Processing (NLP).



ABSTRACT

The objective of this study is to examine and identify emotions in text by
employing a CNN-BILSTM model that has been improved with an attention
mechanism. The results suggest that the CNN-BIiLSTM model successfully captures
both preceding and subsequent contexts in the text, enhancing the comprehension
of emotional information. The utilization of both CNN and BiLSTM enables the
model to acquire semantic representations of words and dependencies inside
sentences with more efficacy. Incorporating an attention layer effectively assigns
higher importance to pertinent phrases, thus enhancing the model's accuracy in
detecting emotions. This technique also offers valuable insights about the text's
most influential components for the model's decision-making process. The concept
effectively categorizes seven emotional labels: sadness, anger, joy, surprise, fear,
love, and neutral. By incorporating the "neutral™ label, the model becomes capable
of -identifying text that lacks intense emotions, hence enhancing the
comprehensiveness of the- analysis. The CNN-BiLSTM with attention model
demonstrates superior accuracy in emotion recognition compared to other methods
such as CNNs, LSTM, SVM, and naive Bayes on the emotion detection dataset. We
assess the model's performance by utilizing metrics such as accuracy, precision,
recall, and F1-score. The model demonstrates excellent accuracy on the training
data, achieving 94.30% with a batch size of 32 and 91.05% with a batch size of 64.
The model attains an accuracy of 91% on the validation data. This study has
important implications for multiple disciplines, such as mental health and social
media analysis, as it enhances our comprehension of user preferences, opinions,

and mental states.

Keywords: Emotion Detection, CNN-BiLSTM, Attention Mechanism, Text Analysis,
Deep Learning, Natural Language Processing (NLP).
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