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ABSTRAK 

Industri kopi Indonesia berperan penting sebagai eksportir kopi utama, dan 

memberikan kontribusi yang signifikan terhadap perekonomian negara dengan menghasilkan 

devisa negara. Kualitas dan kuantitas kopi yang dihasilkan bergantung pada banyak faktor 

seperti kelembaban, hujan dan jamur yang dapat menyebabkan penyakit karat pada daun 

kopi. Penyakit ini dapat menyebar dengan cepat dan dapat mempengaruhi kualitas tanaman 

kopi lainnya sehingga menyebabkan penurunan hasil. Untuk mengatasi permasalahan 

tersebut digunakan metode CNN dengan model VGG-19 untuk mengidentifikasi penyakit 

tanaman kopi dengan bahasa pemrograman Python dimana pada penelitian sebelumnya 

menggunakan MATLAB sebagai platform pemrogramannya. Selanjutnya VGG-19 dengan 

kontur data untuk tahap pre-processing memiliki fitur pembelajaran yang lebih mendalam 

dibandingkan metode yang digunakan pada penelitian sebelumnya yaitu AlexNet sehingga 

membuat struktur VGG-19 menjadi lebih detail. Dataset yang digunakan pada penelitian ini 

adalah Robusta Coffee Leaf Images Dataset dengan memiliki tiga kelas yaitu, rust, red spider 

mite, dan health. Model VGG-19 mencapai tingkat F1-score sebesar 90% ketika dievaluasi 

menggunakan data uji dengan tingkat rasio 80:20, dimana 80% merupakan data latih, dan 

20% merupakan data validasi sebagai data uji. Penelitian ini menggunakan learning rate 

0.0001, mini batch 15, momentum 0.9, iterasi pelatihan 12, dan optimizer RMSprop. 

 

Kata kunci : Klasifikasi Gambar, Penyakit Daun Kopi, Pembelajaran Mendalam, CNN, 

VGG-19 
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ABSTRACT 

Indonesia’s coffee industry is an essential contributor to the country’s economy, generating 

significant foreign exchange through exports. The quality and quantity of coffee production 

are greatly influenced by environmental factors such as humidity, rainfall, and coffee leaf rust 

caused by fungi. This disease can spread quickly, negatively affecting the quality and yield of 

coffee trees. To solve this, a CNN method using the VGG-19 architectural model was used to 

identify coffee plant diseases through image data using the Python programming language. 

Previous research has used MATLAB as a platform for similar purposes. Notably, VGG-19, 

with its data-skipping feature at the preprocessing stage, provides deeper learning than 

previously used AlexNet, resulting in a more detailed structure. The dataset used in this study 

is the Robusta Coffee Leaf Image Dataset, which includes three classes: Healthy, Red Spider 

Mite, and Rust disease. This dataset is splitting to 80:20 (80% for training and 20% for 

validation/testing). The VGG-19 model achieved an impressive F1 score, about 90%. The 

training data used a learning rate of 0.0001, a batch size of 15, a momentum of 0.9, 12 

training iterations, and the RMSprop optimizer. 

 

Keywords: Images Classification, Coffee Leave Diseases, Deep Learning, CNN, VGG-19. 
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