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ABSTRAK 

 

Bunga merupakan bagian dari tumbuhan yang memiliki warna dan bentuk 

sangat beragam dan indah. Pemahaman yang baik tentang bunga sangat penting 

untuk membantu dalam mengidentifikasi spesies baru atau langka ketika 

ditemukan. Klasifikasi bunga merupakan masalah yang sulit karena tingginya 

keragaman bentuk, distribusi warna, kondisi pencahayaan, dan deformasi eksposur. 

Kesulitannya lainnya adalah menemukan deskriptor warna, bentuk, pola, dan juga 

pengklasifikasi yang cocok untuk memilih fitur yang signifikan. Pemecahan 

masalah dalam pengklasifikasian citra bunga dapat dilakukan dengan berbagai 

macam metode. Salah satunya menggunakan metode Convolutional Neural 

Network (CNN). Peneltian ini bertujuan untuk melakukan klasifikasi terhadap citra 

bunga menggunakan metode Convolutional Neural Network (CNN) dengan model 

Mobilenet untuk mendapatkan performa yang lebih baik. Selain itu, penelitian ini 

bertujuan untuk mengetahui pengaruh layer dropout dalam mengatasi masalah 

overfitting. Hasil evaluasi menunjukkan bahwa model Mobilenet yang tanpa 

menggunakan layer dropout memiliki hasil akurasi yang terbaik dengan nilai 

99,90% pada data train dan 90,93% pada data validation. Selain dari hasil akurasi, 

dapat dilihat dari total waktu yang diperlukan model Mobilenet dalam melakukan 

proses training model lebih cepat dari model Inception Resnet V2. Penelitian ini 

membuktikan bahwa layer dropout tidak selalu dapat mengatasi masalah overfitting 

pada model yang dibangun.  

Kata Kunci: Bunga, Convolutional Neural Network, Mobilenet, 

InceptionResnetV2, Dropout layer 
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ABSTRACT 
 

Flowers are part of plants that have very diverse and beautiful colors and 

shapes. A good understanding of flowers is essential to help in identifying new or 

rare species when they are discovered. Flowers classification is a difficult problem 

due to the high diversity of shapes, color distribution, lighting conditions, and 

exposure deformation. Another difficulty is finding color descriptors, shapes, 

patterns, and also suitable classifiers to select significant features. To Solving 

problems in classifying flower images can be done by various methods. One of them 

uses the Convolutional Neural Network method. This research aims to classify 

flower images using the Convolutional Neural Network method with the Mobilenet 

model to get better performance. In addition, this study aims to determine the effect 

of layer dropouts in overcoming overfitting problems. The evaluation results show 

that Mobilenet models without using dropout layers have the best accuracy results 

with values of 99.90% in data train and 90.93% in data validation. Apart from the 

accuracy results, it can be seen from the total time required for the Mobilenet model 

to carry out the model training process faster than the InceptionResnetV2 model. 

This research proves that layer dropouts cannot always solve the problem of 

overfitting the built model. 

Keywords: Flowers, Convolutional Neural Network, Mobilenet, 

InceptionResnetV2, Dropout layer 
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