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ABSTRAK

Diabetic retinopathy adalah salah satu penyakit diabetes yang mempengaruhi mata.
Deteksi dini dan akurat sangat penting untuk meningkatkan peluang kesembuhan. Klasifikasi
diabetic retinopathy membantu dalam menentukan tingkat keparahan dan pengobatan yang
tepat. Pada penelitian ini, bertujuan untuk meningkatkan kontras citra menggunakan metode
Ben Graham dan mengevaluasi pengaruhnya terhadap akurasi klasifikasi diabetic retinopathy
menggunakan model ResNet-50. Dataset yang digunakan dalam penelitian ini adalah “APTOS
2019 Blindless Detection” yang terdiri dari 3662 gambar dengan 5 kelas yaitu: No DR, Mild,
Moderete, Severe, dan Proliferative DR. 2 skenario pengujian diterapkan dalam penelitian ini:
Skenario / dengan menggunakan Ben Graham, Skenario 2 tanpa menggunakan Ben Graham.
Hasil pengujian menunjukkan bahwa akurasi yang diperoleh adalah 65% untuk skenario
menggunakan Ben Graham, 57% untuk skenario tanpa menggunakan Ben Graham. Hasil ini
menunjukkan bahwa penggunaan metode Ben Graham memberikan peningkatan akurasi yang

signifikan dalam pengklasifikasian Diabetic Retinopathy.

Kata kunci: Ben Graham, ResNet-50, Diabetic Retinopathy, Klasifikasi, Segmentasi



ABSTRACT

Diabetic retinopathy is a diabetes-related condition that affects the eyes. Early and
accurate detection is crucial to improving the chances of recovery. Classifying diabetic
retinopathy helps determine the severity level and appropriate treatment. This study aims to
enhance image contrast using the Ben Graham method and evaluate its impact on the accuracy
of diabetic retinopathy classification using the InceptionV3 model. The dataset used in this
research is the “APTOS 2019 Blindness Detection” dataset, consisting of 3,662 images
categorized into five classes: No DR, Mild, Moderate, Severe, and Proliferative DR. Two
testing scenarios were applied: Scenario 1 with the Ben Graham method and Scenario 2 without
it. The test results show an accuracy of 65% for the scenario using Ben Graham and 57% for
the scenario without it. These results indicate that applying the Ben Graham method

significantly improves the accuracy of diabetic retinopathy classification.

Keywords: Ben Graham, ResNet-50, Diabetic Retinopathy, Classification, Segmentation
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