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ABSTRAK

Penelitian yang semakin berkembang dari tahun ke tahun membuat para
peneliti kesulitan dalam memahami tren topik penelitian tanpa membaca semua
publikasi ilmiah. Penelitian ini memiliki tujuan mengetahui tren topik penelitian
secara otomatis pada publikasi ICLR (International Coference On Learning
Representation) dari tahun 2019 hingga 2023 menggunakan LDA (Latent Dirichlet
Alloaction) dan BERTopic. Data dikumpulkan dengan cara crawling, total terdapat
14.613 data. Pengolahan data pada penelitian ini, melalui beberapa tahapan
diantaranya preprocessing, pembuatan corpus & dictionary untuk LDA,
menerapkan pemodelan LDA dan BERTopic, evaluasi hasil pemodelan
menggunakan coherence. Hasil dari penelitian menunjukkan bahwa kedua
pemodelan tersebut dapat mengidentifikasi tren topik penelitian setiap tahun, dan
pada pemodelan BERTopic memiliki nilai coherence lebih tinggi daripada LDA,
sehingga menandakan pemodelan BERTopic memiliki kualitas yang lebih baik

dalam menggambarkan setiap kata yang memiliki keterkaitan dalam suatu topik.

Kata kunci: Tren topik penelitian, LDA (Latent Dirichlet Allocation), BERTopic,

coherence



ABSTRACT

Research that is growing from year to year makes it difficult for research to
understand trends in research topics without reading all scientific publications. This
study aims to automatically determine trend of research topics in ICLR
(International Conference on Learning Representation) from 2019 to 2023 using
LDA (Latent Dirichlet Allocation) and BERTopic. Data is collected by crawling, a
total of 14.613 data. Data preprocessing in this research,through several stages
including preprocessing, corpus & dictionary for LDA, applying LDA and
BERTopic modeling, evaluating modelling result using coherence. The result of
this research show that both modelling can identify trends in research topics every
year, and BERTopic modelling has a higher coherence value that LDA, this
indicating that BERTopic has better quality in describing each word that has a

relationship in a topic

Keywords : Research topic trends, LDA (Latent Dirichlet Allocation), BERTopic,

coherence
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,c 3 STARS ; JI Bandung 1 Malang, Jawa Timur Jl Bendungan Sutami No 188 Malang, Jawa Tunur JI. Raya s No.246 Mala.nq Jawa Timur
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T F: 462 341 460 435 +62 341 58 F. 462 341 480 435
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