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ABSTRAK

Semakin berkembangnya dunia teknologi digital membuat semakin banyak data
khususnya data citra atau gambar. Salah satu cabang ilmu computer vision yang melakukan
ekstraksi fitur dari citra yaitu Content Based Image Retrieval menjadi salah satu solusi untuk
melakukan temu kembali citra atau image retrieval dan berguna untuk berbagai macam bidang.
Penggunaan metode pre-trained VGG16 untuk menghasilkan nilai precision dan recall.
Dengan menggunakan dataset Corel-1k yang berjumlah 1000 data citra yang diolah pada tahap
awal yaitu preprocessing, ekstraksi fitur menggunakan model pre-trained, pengukuran jarak
kemiripan antara citra database dengan citra kueri dan evaluasi. Pada penelitian sebelumnya
menggunakan dataset yang sama dengan metode yang berbeda menghasilkan nilai rata-rata
precision 74% dan recall 64% kemudian hasil yang diperoleh dari penelitian ini dengan dataset
yang sama dan penggunaan metode pre-trained VGG16 menghasilkan nilai rata-rata precision

sebesar 83% dan rata-rata recall 82%.

Kata Kunci : Content Based Image Retrieval, VGG16, precision, recall



ABSTRACT

As the world of digital technology continues to develop, there is more and more data,
especially image data. One branch of computer vision that extracts features from images,
namely Content Based Image Retrieval, is a solution for image retrieval and is useful for
various fields. Using the pre-trained VGG16 method to produce precision and recall values.
Using the Corel-1k dataset of 1000 image data which is processed in the initial stage, namely
preprocessing, feature extraction using a pre-trained model, measuring the similarity distance
between the database image and the query image and evaluation. In previous research, using
the same dataset with different methods produced an average precision value of 74% and recall
of 64%. Then the results obtained from this research using the same dataset and using the
VGG16 pre-trained method produced an average precision value of 83%. and an average recall
of 82%.

Keywords : Content Based Image Retrieval, VGGL16, precision, recall
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