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ABSTRAK

Perkembangan zaman yang meningkat dengan pesat menjadikan generasi
saat ini atau yang disebut generasi milenial menjadi terbiasa dengan beberapa
teknologi yang sedang berkembang, diantaranya teknologi sensor. Sensor yang
biasa digunakan ialah Accelerometer. Setiap hari manusia selalu beraktivitas secara
fisik, pengenalan aktivitas manusia atau yang biasa disebut Human Activity
Recognition (HAR). Pada penelitian ini menggunakan dataset WISDM yang sudah
disediakan oleh Wireless Sensor Data Mining (WISDM) Lab. Penambahan layer
dropout pada penelitian ini telah berhasil diimplementasikan dengan keseluruhan
rata-rata akurasi di atas 96.26% dan loss sebanyak 0.14%. Berdasarkan hasil
pengujian yang sudah dilakukan pada metode CNN, maka dapat disimpulkan
bahwa pengujian hasil evaluasi klasifikasi menggunakan metode Convolutional
Neural Network (CNN) telah dihitung berdasarkan rata-rata. Untuk bagian
Confuison Matrix Seluruh Aktivitas (96.26%), bagian Confusion Matrix Aktivitas
Statis (97.22%), bagian Confusin Matrix Aktivitas Dinamis (97.18%).
Dibandingkan dengan penelitian sebelumnya yang juga menggunakan layer
dropout, akurasi pada penelitian ini mendapatkan kenaikan pada aktivitas yaitu
Downstair, Sitting dan Upstair. Aktivitas Jogging dan Standing mendapatkan
penurunan sebanyak 1% dan aktivitas Walking mendapatkan penurunan sebanyak
4%.

Kata Kunci : WISDM, CNN, dropout, Human Activity Recognition



ABSTRACT

The development of the times that is increasing rapidly makes the current
generation or what is called the millennial generation become familiar with several
developing technologies, including sensor technology. The commonly used sensor
is the Accelerometer. Every day humans are always physically active, recognizing
human activity or what is commonly called Human Activity Recognition (HAR).
In this study using the WISDM dataset provided by the Wireless Sensor Data
Mining (WISDM) Lab. The addition of the dropout layer in this study has been
successfully implemented with an overall average accuracy above 96.26% and a
loss of 0.14%. Based on the test results that have been carried out on the CNN
method, it can be concluded that the test of classification evaluation results using
the Convolutional Neural Network (CNN) method has been calculated based on the
average. For the All Activity Confuison Matrix section (96.26%), the Static
Activity Confusion Matrix section (97.22%), the Dynamic Activity Confusin
Matrix section (97.18%). Compared to previous research that also uses a dropout
layer, the accuracy in this study has increased for Downstair, Sitting and Upstair
activities. Jogging and Standing activities decreased by 1% and Walking activities
decreased by 4%.

Keywords: WISDM, CNN, dropout, Human Activity Recognition
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