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ABSTRAK

Acute Lymphoblastic Leukemia (ALL) adalah jenis kanker darah yang umumnya
menyerang anak-anak. Diagnosis dini ALL sangat penting untuk pengobatan yang
efektif. Dalam penelitian ini, kami mengusulkan pendekatan deep learning menggunakan
jaringan saraf konvolusi (CNN) dengan arsitektur ResNet18 untuk klasifikasi citra sel
ALL. Penelitian ini bertujuan untuk mengevaluasi performa model yang diusulkan dan
membandingkannya dengan hasil yang diperoleh dari paper referensi utama. Model
ResNet18 dipilih karena presisi yang sangat baik dan penggunaan parameter yang lebih
sedikit. Penelitian ini menggunakan dataset "Acute lymphoblastic leukemia-Image
DataBase (IDB) 2" yang diperoleh dari situs ALL - IDB. Model dilatih menggunakan
teknik transfer learning, di mana lapisan terakhir dari model ResNet18 diganti dengan
lapisan fully connected baru, diikuti oleh fungsi aktivasi ReLU, dan menyesuaikan
lapisan output akhir. Hasil eksperimen menunjukkan bahwa model ResNetl8 yang
diusulkan memiliki performa yang sangat baik untuk klasifikasi biner, dengan mencapai
akurasi, presisi, sensitivitas, dan spesifisitas 100%. Untuk klasifikasi multikelas, model
ResNet18 memperoleh skor akurasi sebesar 88%, presisi 81.25%, sesitivitas 81.75% dan
spesifisitas sebesar 93.5%.

Kata Kunci: acute lymphoblastic leukemia, klasifikasi citra, machine learning, deep

neural network



ABSTRACT

Acute Lymphoblastic Leukemia (ALL) is a type of blood cancer that commonly
affects children. Early diagnosis of ALL is crucial for effective treatment. In this study,
we propose a deep learning approach using convolutional neural network (CNN) with
ResNet18 architecture for classifying ALL cell images. The objective of this research is
to evaluate the performance of the proposed model and compare it with the results
obtained from the main reference paper. ResNet18 model was chosen due to its excellent
precision and utilization of fewer parameters. The dataset used in this study is "Acute
lymphoblastic leukemia-lmage DataBase (IDB) 2" obtained from the ALL - IDB
website. The model was trained using transfer learning technique, where the last layer of
the ResNet18 model was replaced with a new fully connected layer, followed by ReLU
activation function, and adjusted the final output layer. The experimental results show
that the proposed ResNet18 model performs exceptionally well for binary classification,
achieving 100% accuracy, precision, sensitivity, and specificity. For multiclass
classification, the ResNet18 model achieved an accuracy score of 88%, precision of
81.25%, sensitivity of 81.75%, and specificity of 93.5%.

Keywords: acute lymphoblastic leukemia, image classification, machine learning, deep

neural network
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