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ABSTRAK

Penelitian i mengkaji kinerja dua arsitektur Convolutional Neural Network
(CNN), yaitu ResNet-18 dan Inception-V3, dalam mengklasifikasikan citra MRI tumor
otak dengan dan tanpa augmentasi data. Dataset dibagi menjadi data latih, validasi, dan uji
dengan proporsi 70:20:10. Augmentasi data digunakan untuk meningkatkan variasi dan
generalisasi model. Hasil eksperimen menunjukkan bahwa tanpa augmentasi, kedua model
mengalami overfitting, meskipun mencapai akurasi pelatihan tinggi (Inception-V3: 100%,
ResNet-18: 99,38%). Dengan augmentasi, ResNet-18 menunjukkan peningkatan akurasi
dan fl-score yang signifikan, mencapai 97%, sedangkan Inception-V3 tetap stabil di 94%.
Evaluasi menggunakan classification report mengonfirmasi bahwa augmentasi data secara
efektif meningkatkan kemampuan generalisasi, terutama pada model ResNet-18.
Augmentasi data terbukti menjadi strategi yang efektif untuk meningkatkan kinerja dan
kemampuan generalisasi model CNN dalam Kklasifikasi citra MRI tumor otak, dengan
ResNet-18 menunjukkan performa lebth baik dalam kondisi yang sama dibandingkan
Inception-V3.

Kata Kunci: Tumor Otak,CNN,Inception-V3,ResNet-18



ABSTRACT

This study examines the performance of two Convolutional Neural Network
(CNN) architectures, ResNet-18 and Inception-V3, i classifying brain tumor MRI images
with and without data augmentation. The dataset was split into training, validation, and test
sets in a 70:220:10 ratio. Data augmentation was employed to enhance model variation and
generalization. Experimental results mdicate that without augmentation, both models
experienced overfitting despite achieving high training accuracy (Inception-V3: 100%,
ResNet-18: 99.38%). With augmentation, ResNet-18 exhibited a significant increase in
accuracy and fl-score, reaching 97%, while Inception-V3 remained stable at 94%.
Evaluation using classification reports confirmed that data augmentation effectively
improved  generalization capabilities, particularly for the ResNet-18 model. Overall, data
augmentation - proved to be an effective strategy for enhancing the performance and
generalization ability of CNN models: in brain tumor MRI image classification, with
ResNet-18 demonstrating superior performance compared to Inception-V3 under the same

conditions.

Keyword: Brain Tumor,CNN, Inception-V3,ResNet-18
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