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ABSTRAK

Sistem Isyarat Bahasa Indonesia atau lebih dikenal dengan SIBI merupakan Bahasa resmi yang
digunakan penyandang tuli dalam berkomunikasi. Namun, permasalahan muncul karena sebagian besar
orang tidak memahami bahasa isyarat. Untuk itu diperlukan perantara alternatif yang dapat menjadi
penerjemah antara penyandang tuli dengan masyarakat biasa. Penelitian ini bertujuan untuk
mengklasifikasikan SIBI menggunakan metode Convolution Neural Network dengan MobileNetV2,
MobileNetV3 small, dan MobileNetV3 Large. Akan tetapi permasalahan lain muncul ketika memiliki
dataset yang sedikit. Karena itu diperlukan augmentasi data sehingga dataset menjadi lebih banyak.
Dengan penambahan augmentasi data, maka model akan lebih robust dan tidak rentang akan overfitting.

Penelitian ini akan membandingkan kinerja antara MobileNet bila menerapkan augmentasi data.

Kata Kunci: Bahasa Isyarat, MobileNet, Augmentasi data



ABSTRACT

The Indonesian Sign Language System or better known as SIBI is the official language used by
deaf people in communication. However, problems arise because most people do not understand sign
language. For this reason, an alternative intermediary is needed that can be a translator between deaf
people and ordinary people. This research aims to classify SIBI using the Convolution Neural Network
method with MobileNetV2, MobileNetV3 small, and MobileNetV3 Large. However, other problems
arise when having a small dataset. Therefore, data augmentation is needed so that the dataset becomes
more. With the addition of data augmentation, the model will be more robust and will not range
overfitting. This research will compare the performance between MobileNet when applying data

augmentation.

Keywords: Sign Language, MobileNet, Data Augmentation
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