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ABSTRAK

Negara Indonesia adalah adalah salah satu negara di dunia yang memiliki
kekayaan budaya pada setiap daerahnya. Salah satu kekayaan yang kental di
Indonesia sampai saat ini adalah Batik. Banyaknya motif Batik di Indonesia
membuat masyarakat membutuhkan waktu dan pengetahuan khusus untuk
mengidentifikasi batik secara menual agar tidak salah dalam mendeskripsikan serta
mengklasifikasikan ~motif yang memiliki khas tersendiri. Penelitian ini
mengusulkan klasifikasi citra motif batik dengan metode CNN- Ensemble untuk
identifikasi pada Corak Batik Jawa Timur. Selanjutnya terdapat 2 skenario yang
akan digunakan terhadap dataset tersebut untuk identifikasi beserta implementasi
teknik preprocessing sliding window, pada penelitian ini menjalankan dua skenario
yaitu skenario 1 model ensemble CNN tanpa proses augmentasi didapatkan hasil
nilai akurasi 95% dan loss 0.232. Sedangkan, skenario 2 model ensemble CNN
dengan proses augmentasi didapatkan hasil nilai akurasi 94% dan loss 0.201. Pada
penelitian tersebut teknik augmentasi belum memberikan improve signifikan

terhadap nilai akurasi yang diberikan pada model Ensemble CNN yang diusung.

Kata Kunci: Batik Jawa Timur, Sliding Window, Ensemble, Preprocessing,
CNN
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ABSTRACT

Indonesia is one of the countries in the world that possesses rich cultural
wealth in each of its regions. One of the enduring cultural treasures in Indonesia is
Batik. The abundance of Batik motifs in Indonesia requires individuals to invest
time and specialized knowledge in manually identifying Batik to accurately
describe and classify these distinctive patterns. This research proposes the
classification of Batik motif images using the CNN- Ensemble method for
identification of patterns in East Javanese Batik. Two scenarios will be applied to
the dataset for identification, along with the implementation of the sliding window
preprocessing technique. In this study, two scenarios are executed. In Scenario 1,
the CNN Ensemble model without augmentation processes yielded an accuracy of
95% and a loss of 0.232. Meanwhile, in Scenario 2, the CNN Ensemble model with
augmentation processes resulted in an accuracy of 94% and a loss of 0.201. In this
research, the augmentation technique did not significantly improve the accuracy

values provided by the CNN Ensemble model.

Keywords: Batik Jawa Timur, Sliding Window, Ensemble, Preprocessing, CNN
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