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ABSTRAK

Sinergi antara Cluster K-means dan Principal Component Analysis (PCA) dalam
pemodelan topik menghadirkan pendekatan yang ampuh untuk menyaring pola dari data tekstual.
Cluster K-means, sebuah teknik pembelajaran tanpa pengawasan, unggul dalam mengelompokkan
titik data yang serupa, menjadikannya penting dalam mengelompokkan konten tekstual ke dalam
topik yang koheren. Proses ini memungkinkan ekstraksi tema atau subjek mendasar dalam
kumpulan data yang luas. PCA berfungsi sebagai metode reduksi dimensi, mengungkap pola-pola
penting dengan mengurangi kompleksitas data berdimensi tinggi. Ketika diterapkan pada
pemodelan topik, PCA membantu mengidentifikasi fitur atau dimensi yang paling berpengaruh
dalam kumpulan data tekstual, meningkatkan kemampuan interpretasi dan memfasilitasi analisis
yang mendalam. Integrasi Cluster K-means dan PCA menawarkan kerangka kerja yang kuat untuk
pemodelan topik yang efisien. Dengan menggunakan K-means untuk mengkategorikan data teks
ke dalam kelompok yang mewakili topik berbeda dan selanjutnya memanfaatkan PCA untuk
reduksi dimensi, metodologi gabungan ini memberdayakan peneliti untuk mengungkap dan
memahami tema laten secara efektif. Kesimpulannya, penggabungan Cluster K-means dengan
PCA mewakili jalan yang menjanjikan bagi para peneliti untuk mencari wawasan berbeda dari
kumpulan data tekstual. Pendekatan terpadu ini memfasilitasi ekstraksi topik yang komprehensif,
membantu penemuan pengetahuan dan proses pengambilan keputusan di berbagai domain.
Penelitian kali ini menunjukan antara metode Kmeans dengan menggunakan algoritma pereduksi
dimensi PCA memberikan hasil yang sangat memuaskan dengan mengkombinasi visualisasi antara

algortma t-SNE dan UMAP.

Kata Kunci:  Cluster, Topic Modelling, Kmeans, Principal Component Analysis (PCA), t-SNE,

UMAP.



ABSTRACT

The synergy between Cluster K-means and Principal Component Analysis (PCA) in topic
modeling presents a powerful approach to filter patterns from textual data. K-means clusters, an
unsupervised learning technique, excel at grouping similar data points, making it important in
grouping textual content into coherent topics. This process allows the extraction of underlying
themes or subjects within a broad data set. PCA functions as a dimensionality reduction method,
revealing important patterns by reducing the complexity of high-dimensional data. When applied
to topic modeling, PCA helps identify the most influential features or dimensions in a textual
dataset, improving interpretability and facilitating in-depth analysis. The integration of Cluster K-
means and PCA offers a powerful framework for efficient topic modeling. By using K-means to
categorize text data into groups representing different topics and further utilizing PCA for
dimensionality reduction, this combined methodology empowers researchers to uncover and
understand latent themes effectively. In conclusion, combining Cluster K-means with PCA
represents a promising avenue for researchers to extract different insights from textual datasets.
This integrated approach facilitates comprehensive topic extraction, aiding knowledge discovery
and decision-making processes across multiple domains. This research shows that the Kmeans
method using the PCA dimension reduction algorithm provides very satisfactory results by

combining visualization between the t-SNE and UMAP algorithms.

Keywords: Cluster, Topic Modeling, Kmeans, Principal Component Analysis (PCA), t-SNE,
UMAP.
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