
 

i 

 

KLASIFIKASI DAUN HERBAL MENGGUNAKAN DEEP 

LEARNING MODEL EFFICIENTNETV2B0 

 

 

Laporan Tugas Akhir 

Diajukan Untuk Memenuhi Persyaratan Guna Meraih Gelar Sarjana Strata 1 

Informatika Universitas Muhammadiyah Malang 

 

 

 

Rakha Pradana Susilo Putra 

202010370311038 

 

Bidang Minat: 

Data Science 

 

PROGRAM STUDI INFORMATIKA 

FAKULTAS TEKNIK 

UNIVERSITAS MUHAMMADIYAH MALANG 

2024 



 

ii 

 

LEMBAR PERSETUJUAN 
 

 

Klasifikasi Daun Herbal Menggunakan Deep Learning Model 

EfficientNetV2B0 

 

TUGAS AKHIR 

 

Sebagai Persyaratan Guna Meraih Gelar Sarjana Strata 1 

Informatika Universitas Muhammadiyah Malang 

 

 

Menyetujui,  

Malang, 27 Mei 2024 

 

Dosen Pembimbing 1 

 

Christian Sri Kusuma Aditya S.Kom., 

M.Kom 

NIP. 180327021991PNS. 

Dosen Pembimbing 2 

 

Ir. Galih Wasis Wicaksono S.kom. 

M.Cs. 

NIP. 10814100541PNS. 

  



 

iii 

 

 

 

 

LEMBAR PENGESAHAN 
 

 

  



 

iv 

 

 

 

 

LEMBAR PERNYATAAN 

  



 

v 

 

ABSTRAK 

Ilmu pengetahuan tentang tumbuhan telah mengalami kemajuan 

yang signifikan, khususnya dalam kajian tumbuhan obat. Tanaman obat 

telah dimanfaatkan dalam dunia pengobatan dan masih menjadi 

komponen penting dalam dunia kesehatan saat ini. Di antara berbagai 

bagian tumbuhan, daun juga merupakan salah satu yang dapat 

dimanfaatkan sebagai obat. Namun, tidak banyak orang yang bisa 

mengenali daun herbal tersebut secara langsung. Hal ini dikarenakan 

daun herbal sekilas terlihat hampir sama sehingga sulit membedakannya. 

Tujuan dari penelitian ini adalah untuk mengklasifikasikan citra daun 

herbal dengan mengidentifikasi ciri-ciri struktural pada citra daun. 

Dataset pada penelitian ini menggunakan 10 kelas citra daun yaitu 

belimbing wuluh, jambu biji, jeruk nipis, kemangi, lidah buaya, nangka, 

pandan, pepaya, seledri, dan sirih, dimana masing-masing kelas 

menggunakan 350 citra dengan jumlah data sebanyak 3500 citra. . Model 

EfficientNetV2B0 dipilih karena memiliki arsitektur yang minimalis 

namun memiliki efektivitas yang tinggi. Berdasarkan hasil penelitian 

dengan menggunakan model EffiecientNetV2B0 diperoleh nilai akurasi 

sebesar 99,14% dan nilai loss sebesar 1,95% menggunakan data uji. 

 

Keywords: klasifikasi, CNN EfficientNetV2B0, pembelajaran mendalam, 

daun herbal. 
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ABSTRACT 

Science regarding plants has experienced significant progress, 

especially in the study of medicinal plants. Medicinal plants have been 

used in medicine and are still an important component in the world of 

health today. Among the various parts of the plant, the leaves are also one 

that can be used as medicine. However, not many people can recognize 

these herbal leaves directly. This is because the herbal leaves at first 

glance look almost the same, so it is difficult to differentiate them. The 

aim of this research is to classify herbal leaf images by identifying the 

structural features of the leaf images. The dataset in this study uses 10 

classes of leaf images, namely, starfruit, guava, lime, basil, aloe vera, 

jackfruit, pandan, papaya, celery, and betel, where each class uses 350 

images with a total of 3500 images of data. The EfficientNetV2B0 model 

was chosen because it has a minimalist architecture but has high 

effectiveness. Based on the results of research using the 

EffiecientNetV2B0 model, the accuracy was 99.14% and the loss value 

was 1.95% using test data. 

 
Keywords: classification, CNN EfficientNetV2B0, deep learning, herbal 

leaves. 
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