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ABSTRAK

Proses penting dalam manajemen operasional sistem tenaga listrik adalah
peramalan beban listrik jangka pendek, terutama untuk memastikan ketersediaan
daya yang memadai dan mengoptimalkan penggunaan sumber daya. Metode
Adaptive Neuro Fuzzy Inference System (ANFIS) di PT. PLN (Persero) Wilayah
Surabaya Utara digunakan dalam penelitian ini untuk mengembangkan model
peramalan beban listrik jangka pendek. Dalam proses pengembangan model
ANFIS, data historis beban listrik digunakan sebagal input. Proses pelatihan dan
penyesuaian model dilakukan untuk meningkatkan kemampuan adaptasi terhadap
pola-pola kompleks yang ditemukan dalam data beban listrik. Pengujian dan
validasi dilakukan dengan data independen untuk mengevaluasi kinerja model
dalam memprediksi beban listrik di masa depan. Hasil penelitian menunjukkan
bahwa model ANFIS dapat meramalkan beban listrik jangka pendek dengan tingkat
akurasi tinggi dan tingkat kesalahan yang rendah. Untuk tahun 2019-2023, hasil
prediksi yang dihasilkan menggunakan metrik MAPE dan RMSE adalah di bawah
1 %, yang menunjukkan bahwa model ANFIS memiliki kemampuan untuk
memprediksi data pengujian yang sangat baik karena memberikan akurasi
peramalan di bawah 10%. Laju akurasi model dapat dilihat pada grafik pada
kurva. Selain itu, penelitian ini berkontribusi pada pengembangan teknik
peramalan yang lebih baik yang akan membantu proses pengambilan keputusan

dalam industri tenaga listrik.

Kata kunci: Peramalan Jangka Pendek; ADAPTIVE NEURO FUZZY
INFERENCE SYSTEM (ANFIS); Beban bulanan;



ABSTRACT

An important process in the operational management of an electric power
system is short-term electric charge prediction, primarily to ensure adequate power
availability and optimize resource use. The Adaptive Neuro Fuzzy Inference System
(ANFIS) method in P.T. PLN (Persero) North Surabaya Region was used in this study to
develop a short-term electric charge prediction model. In the process of developing an
ANFIS model, historical electrical load data is used as an input. Training and model
adjustment processes are carried out to improve adaptability to complex patterns
found in electrical load data. Testing and validation is carried out with independent
data to evaluate the performance of the model in predicting future electrical loads. The
results show that the ANFIS model can predict short-term electric loads with a high
degree of accuracy and a low error rate. For 2019-2023, the predictions generated
using MAPE and RMSE metrics are below 1%, indicating that the ANFIS model has an
excellent ability to predict test data because it provides prediction accuracy below 10%.
The model accurate rate can be seen on the graph on the curve. In addition, this
research contributes to the development of better predictive techniques that will help

decision-making processes in the power industry

Keywords: Short Term Forecasting; ADAPTIVE NEURO FUZZY INFERENCE SYSTEM
(ANFIS); Monthly expenses;
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