Analisis Sentimen Pada Twitter terhadap Isu Penundaan Pemilu 2024
Menggunakan Metode Long Short-Term Memory (LSTM)
Proposal Tugas Akhir
Diajukan Untuk Memenubhi
Persyaratan Guna Meraih Gelar Sarjana

Informatika Universitas Muhammadiyah Malang

‘\“'I,//é

1///

Andy Putra Prasetyo

201910370311028

Bidang Minat

Data Science

PROGRAM STUDI INFORMATIKA
FAKULTAS TEKNIK
UNIVERSITAS MUHAMMADIYAH MALANG

2024



LEMBAR PERSETUJUAN

Analisis Sentimen Pada Twitter terhadap Isu Penundaan Pemilu 2024
Menggunakan Metode Long Short-Term Memory (LSTM)

TUGAS AKHIR

Sebagai Persyaratan Guna Meraih Gelar Sarjana Strata 1

Informatika Universitas Muhammadiyah Malang

Menyetujui,

Malang, 1 April 2024

Dosen Pembimbing 1 Dosen Pembimbing 2

Christian Sri Kusuma Aditya S.Kom., Didih Rizki Chandranegara S.kom.,

M.Kom M.Kom
NIP. 180327021991PNS. NIP. 180302101992PNS.



LEMBAR PENGESAHAN

Analisis Sentimen Pada Twitter terhadap Isu Penundaan Pemilu 2024
Menggunakan Metode Long Short-Term Memory (LSTM)

TUGAS AKHIR

Ny
e

>

Sebagai Persyaratan Guna Meranh Gelar Saqana Strata 1
lnfonnaukaUmversntas Muhammadlyah Malang i

y /R % .. Disusun Oleh-: ) W o
Andy Putra Prasetyo < A

: 201910370311028
. Tugas Akhll’ ini telah dIUjl dan dmyatakan lulus melalux sidang majelxs pengu;n ;
i N pada tanggal 1 Aprll "024 ' \ P } '
i\ G ~7. . Menyetujui, P f ! [ #
"\\ % o5 A ,"":’
{ ,:\. ' 5 / ﬂ-
X "‘:, 13 , /
‘. 7 3 3 ‘ . N ; ,'.'
I\a y by = f::'.
3 Lﬁ‘ 2 K el b < ! . /ﬂ:
: \n ' : - A :,- . . /
\ ' /
Hardlanto Wibowo S. Kom MT lr Denar Regata Akbi S.Kom. of M Kom
NIP 10816120592PNS. ¥ NIP. 10816120591PNS
U Yy
\x.‘ ,/,\ 7 OV ~Mengetahu1, g e /‘,"f
/ > thua Yurusan Informatnka e}

Ir. Cahh WaSIs‘chaksono S.kom. M.Cs.
“NIP. 10814100541PNS.




LEMBAR PERNYATAAN

Yang bertanda tangan dibawah ini :

NAMA : Andy Putra Prasetyo
NIM :201910370311028 "~

-~ -~

FAK/JUR. :Informatika .~~~ N,

Dengan ini saya meny;takan bahwa Tugas Akhir dengan Judul “Anallsls Senhmen Pada Twitter
terhadap Isu Penundaan Pemllu 2024 Menggunakan Metode Long Short-Term Memory
(LSTM)” beserta seluruh 1smya adalah karya saya sendiri dan bukan merupakan karya tuhs orang
lam. balk sebagnan maupun seluruhnya, kecuali dalam bentuk kutlpan yang telah dxsebutkan

sumbemya.

{

Demlknan surat pemyataan ini saya buat dengan sebenar-benamya. Apab:la kemudian dttemukan
adanya pelanggaran terhadap etika keilmuan dalam karya saya ini, atau ada klaim dari plhak lam
terhadap keashan karya saya ini maka saya siap menanggung segala bentuk re51ko/sank51 yang

\ Mengetahuidal/ | 777711 Malang, 1 April2024 |
" Dosen Pemblmbmg A3  §

Christian Sri,K\_u{suma Aditya S.Kom., 4 Andy Putra Prasetyo LA
M.Kom o f:,“":-:-;- e - pRET

T I m g T e TS



ABSTRAK

Media sosial adalah bentuk aktivitas sosial yang menggunakan jaringan online untuk
berkomunikasi melalui teks, gambar, dan video. Salah satu platform media sosial yang tetap
menjadi tempat ekspresi bebas bagi individu adalah Twitter. Penelitian ini mengkaji sentimen
masyarakat di Twitter terkait isu penundaan pemilu 2024 di Indonesia. Fokus utama penelitian
ini adalah untuk menganalisis pandangan publik terhadap isu tersebut menggunakan metode
Long Short-Term Memory (LSTM) dalam analisis sentimen. Data yang digunakan berasal dari
cuitan-cuitan yang terkait dengan isu penundaan pemilu di Twitter. Tujuan penelitian ini
adalah untuk memahami sejauh mana sentimen masyarakat terhadap isu penundaan pemilu
2024, apakah bersifat positif, negatif, atau netral. Metode yang digunakan adalah LSTM,
sebuah teknik deep learning yang digunakan untuk memproses data teks dalam urutan. Data
yang digunakan mencakup 1758 sampel setelah melalui proses pra-pemrosesan. Hasil
penelitian menunjukkan bahwa sebanyak 58,0% dari sampel menunjukkan sentimen positif,
sementara 42,0% menunjukkan sentimen negatif. Model LSTM yang diterapkan berhasil
mencapai- tingkat akurasi sebesar 88% dalam mengklasifikasikan sentimen masyarakat di
Twitter terkait isu penundaan pemilu. Kesimpulan penelitian ini adalah mayoritas masyarakat
yang terlibat dalam percakapan di Twitter terkait isu penundaan pemilu 2024 menunjukkan
sentimen positif. Namun, masih ada sebagian yang menunjukkan sentimen negatif. Tingkat
akurasi model LSTM yang tinggi menunjukkan efektivitas metode ini dalam menganalisis
data teks dari media sosial. Oleh karena itu, penelitian ini memberikan wawasan yang

berharga tentang pandangan publik terhadap isu penting ini diera digital.

Kata Kunci : Long Short-Term Memory (LSTM), Media sosial, Pemilu 2024, Sentimen,

Twitter.



ABSTRACT

Social media is a form of social activity that utilizes online networks to communicate
through text, images, and videos. One of the social media platforms that remains a space for
individual expression is Twitter. This study examines public sentiment on Twitter regarding
the postponement of the 2024 elections in Indonesia. The primary focus of this research is to
analyze public opinion on this issue using the Long Short-Term Memory (LSTM) method in
sentiment analysis. The data used is derived from tweets related to the postponement of the
elections on Twitter. The aim of this study is to understand the extent of public sentiment
towards the postponement of the 2024 elections, whether it is positive, negative, or neutral.
The method employed is LSTM, a deep learning technique used to process text data in
sequence. The data used includes 1758 samples after preprocessing. The research findings
indicate that 58.0% of the samples exhibit positive sentiment, while 42.0% show negative
sentiment. The LSTM model applied achieves an accuracy rate of 88% in classifying public
sentiment on Twitter regarding the postponement of the elections. The conclusion of this study
is that the majority of individuals engaged in conversations on Twitter regarding the
postponement of the 2024 elections display positive sentiment. However, there is still a portion
that expresses negative sentiment. The high accuracy rate of the LSTM model demonstrates
the effectiveness of this method in analyzing text data from social media. Therefore, this
research provides valuable insights into public perspectives on this important issue in the

digital era.

Keywords: Long Short-Term Memory (LSTM), Social media, Election 2024, Sentiment,

Twitter
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