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ABSTRAK

Kualitas kesegaran daging ayam merupakan salah satu indikator penting
dalam menjamin keamanan pangan dan kepuasan konsumen. Penelitian ini
bertujuan untuk mengklasifikasikan kesegaran daging ayam menjadi dua kelas,
yaitu Segar dan Tidak Segar, menggunakan metode Convolutional Neural Network
(CNN) dengan arsitektur EfficientNet-B0. Penelitian dilakukan dalam dua skenario,
yaitu pelatihan model tanpa augmentasi data dan dengan augmentasi (flip, rotasi,
dan zoom). Evaluasi dilakukan berdasarkan metrik akurasi, presisi, recall, dan f1-
score. Hasil menunjukkan bahwa model dengan augmentasi menghasilkan akurasi
sebesar 95% dan f1-score sebesar 0.95, sementara model tanpa augmentasi hanya
mencapai akurasi 90% dengan fl-score 0.89. Temuan ini menunjukkan bahwa
penggunaan augmentasi data dapat meningkatkan performa model dalam klasifikasi

kesegaran daging ayam.

Kata kunci: CNN, EfficientNet-B0, klasifikasi gambar, augmentasi, kesegaran

daging ayam.



ABSTRACT

The freshness of chicken meat is a key factor in ensuring food safety and
consumer satisfaction. This study aims to classify the freshness of chicken meat into
two categories, Fresh and Non-Fresh, using a Convolutional Neural Network
(CNN) with the EfficientNet-B0 architecture. The model was trained in two
scenarios: without data augmentation and with augmentation techniques (flip,
rotation, and zoom). Evaluation was conducted using accuracy, precision, recall,
and fl-score metrics. The results show that the augmented model achieved 95%
accuracy and an fl-score of 0.95, while the non-augmented model achieved only
90% accuracy and an fl-score of 0.89. These findings indicate that data

augmentation improves model performance in classifying chicken meat freshness.

Keywords : CNN, EfficientNet-B0, image classification, augmentation, chicken

meat freshness.
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