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ABSTRAK

Anemia merupakan kondisi medis yang ditandai dengan rendahnya kadar
hemoglobin, hematokrit, dan sel darah merah, yang dapat menurunkan
produktivitas dan kualitas hidup. Penelitian ini bertujuan mengembangkan model
klasifikasi diagnosis anemia berbasis data hematologi menggunakan
algoritma eXtreme Gradient Boosting (XGBoost) dengan optimasi hyperparameter
tuning dan teknik oversampling ADASYN. Dataset penelitian terdiri dari 500 data
rekam medis pasien Rumah Sakit Pelengkap Medical Center Jombang, dengan fitur
meliputi HGB, PCV, RBC, dan MCV. Proses pra-pemrosesan data
meliputi encoding, normalisasi, dan pembagian dataset 70:30. Hasil penelitian
menunjukkan bahwa model XGBoost dengan hyperparameter
tuning menggunakan GridSearchCV  mencapai akurasi 92,66%. Penerapan
ADASYN 350 sampel meningkatkan akurasi menjadi 93,33%, sementara
ADASYN 500 justru menurunkan performa model (akurasi 91,33%). Hasil ini
mengindikasikan bahwa kombinasi XGBoost dengan ADASYN 350 merupakan

pendekatan optimal untuk klasifikasi anemia berbasis parameter hematologi.

Kata kunci: ADASYN, Anemia, eXtreme Gradient Boosting (XGBoost),
GridSearchCV, Hematologi, Klasifikasi.



ABSTRACT

Anemia is a medical condition characterized by low levels of hemoglobin,
hematocrit, and red blood cells, which can reduce productivity and quality of life.
This study aims to develop an anemia diagnosis classification model based on
hematological data using the eXtreme Gradient Boosting (XGBoost) algorithm with
hyperparameter tuning and ADASYN oversampling technique. The research
dataset consists of 500 medical records from Pelengkap Medical Center Hospital in
Jombang, featuring HGB, PCV, RBC, and MCV parameters. Data preprocessing
included encoding, normalization, and 70:30 dataset splitting. Results show that the
XGBoost model with GridSearchCV hyperparameter tuning achieved 92.66%
accuracy. The application of ADASYN 350 samples improved accuracy to 93.33%,
while ADASYN 500 unexpectedly decreased model performance (91.33%
accuracy). These findings indicate that the combination of XGBoost with ADASYN

350 represents an optimal approach for hematology based anemia classification.

Keywords: ADASYN, Anemia, classification, eXtreme Gradient Boosting
(XGBoost), GridSearchCV, Hematology.
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