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ABSTRAK 

 
Perkembangan AI yang berkembang saat ini memiliki dampak baik dan dampak 

buruk. Salah satu dampak baik dari AI yang dapat men generate text adalah mempermudah 

pekerjaan manusia untuk merangkum dan membuat sebuah text. Tetapi, disamping itu, 

terdapat beberapa dampak buruk seperti adanya potensi sarana disinformasi, potensial bias 

pada pembuatan konten, dapat membawa resiko terhadap privasi pengguna, dan juga konten 

yang dibuat dapat merupakan informasi yang salah sehingga dapat merugikan. Penelitian ini 

menggunakan metode BERT untuk mendeteksi teks buatan ChatGPT. Tahap dari penelitian ni 

meliputi pengumpulan data, preprocessing, pembagian dataset, BERT classifier dan evaluasi 

model menggunakan Confusion Matrix. Dataset dibagi menjadi dua, yaitu kurang dari 200 

kata dan lebih dari 200 kata. Hasil pengujian menunjukkan bahwa dengan optimizer SGD, 

dataset lebih dari 200 kata mencapai akurasi yang lebih tinggi (97%) dibandingkan dataset 

dengan kurang dari 200 kata (95%). Sementara itu, saat menggunakan optimizer AdamW, 

kedua dataset menghasilkan akurasi yang sama yaitu 97%, tetapi dengan nilai loss teks yang 

kurang dari 200 kata (0.86%) lebih rendah daripada teks yang lebih dari 200 kata (18%) 

Kata kunci : AI, ChatGPT, BERT, Implementasi 
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ABSTRACT 

 

The current development of AI has both positive and negative impacts. One of the positive 

impacts of AI, which can generate text, is that it makes it easier for humans to summarize and 

create text. However, there are also several negative impacts, such as the potential for 

misinformation, possible bias in content creation, risks to user privacy, and the possibility of 

producing incorrect information that could be harmful. This research uses the BERT method 

to detect text generated by ChatGPT. The stages of this research include data collection, 

preprocessing, dataset splitting, BERT classifier, and model evaluation using a Confusion 

Matrix. The dataset is divided into two categories: texts with less than 200 words and texts 

with more than 200 words. The test results show that with the SGD optimizer, the dataset 

with more than 200 words achieved higher accuracy (97%) compared to the dataset with less 

than 200 words (95%). Meanwhile, when using the AdamW optimizer, both datasets 

achieved the same accuracy, 97%, but with a lower loss for texts with less than 200 words 

(0.86%) compared to texts with more than 200 words (18%). 
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